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Resumen
La inteligencia artificial (IA) ha transitado por múltiples paradigmas que han cambiado drásticamente la 

comprensión humana de estas tecnologías. Originalmente basada en reglas simbólicas, la IA ha migrado hacia 
enfoques conexionistas, con un auge actual de las redes neuronales y el aprendizaje profundo. Esta ponencia 
analiza este tránsito epistemológico, examinando debates éticos y conceptuales contemporáneos sobre las ca-
pacidades de las máquinas. Indiscutiblemente nos encontramos en una singularidad histórica, con desafíos aún 
abiertos para comprender los fundamentos de la nueva IA.

Palabras clave: conexionismo, inteligencia artificial, perspectivas epistemológicas, redes neuronales, repre-
sentación del conocimiento.

Abstract
Artificial intelligence (AI) has traversed through multiple paradigms that have drastically changed human unders-

tanding of these technologies. Originally based on symbolic rules, AI has migrated towards connectionist approaches, 
with a current surge in neural networks and deep learning. This paper analyzes this epistemological transition, exami-
ning contemporary ethical and conceptual debates surrounding machine capabilities. It is concluded that we are in a 
historical singularity, with challenges still open to understanding the foundations of the new AI.

Keywords: Artificial intelligence, connectionism, epistemological perspectives, knowledge representation, 
neural networks. 
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1. Introducción

La inteligencia artificial (IA) ha sido un campo 
de estudio y desarrollo que ha transformado radical-
mente nuestra comprensión y aplicación de tecnolo-
gías computacionales. Desde sus primeros días como 
un concepto teórico en la década de 1950, hasta su 
proliferación actual en aplicaciones cotidianas como 
reconocimiento facial, asistentes virtuales y diagnós-
ticos médicos, la IA ha evolucionado de manera sig-
nificativa. Muchas de sus aplicaciones nos rodean por 
doquier, y se ha vuelto presente cada día más.

El presente artículo se enfoca en revisar algunos apun-
tes sobre el tránsito epistemológico de la IA a lo largo de 
las décadas. La IA ha experimentado múltiples paradig-
mas que han moldeado su capacidad de interactuar y 
aprender del entorno, desde sus fundamentos en sistemas 
simbólicos y reglas lógicas, hasta la revolución actual del 
aprendizaje profundo y las redes neuronales. Este análisis 
no solo busca trazar esta evolución técnica, sino también 
examinar los impactos éticos y filosóficos que emergen 
de la creciente autonomía de las máquinas y su capacidad 
para replicar procesos cognitivos humanos.

Además, discutimos las implicaciones de estos 
avances en el contexto de una sociedad cada vez más 
dependiente de la tecnología digital y los desafíos que 
enfrentamos al definir el alcance y los límites de lo que 
entendemos como inteligencia artificial.

2. Materiales y métodos

Para llevar a cabo el análisis del tránsito epistemo-
lógico de la inteligencia artificial presentado en esta 
ponencia, se utilizaron las siguientes fuentes de infor-
mación y metodologías:

Revisión de publicaciones académicas y libros his-
tóricos que documentan la evolución de la IA desde 
sus orígenes hasta la actualidad. Se privilegió literatura 
seminal de autores prominentes en cada periodo (Tu-
ring, Minsky, Rumelhart, LeCunn, etc).

Revisión y clasificación de artículos de conferencias 
y revistas especializadas de IA publicados en los últi-
mos 10 años, haciendo énfasis en desarrollos recientes 
en aprendizaje profundo y aplicaciones de vanguardia. 
Las fuentes incluyen ICLR (International Conference 
on Learning Representations), NeurIPS (Conference 
on Neural Information Processing Systems), AAAI 
(Association for the Advancement of Artificial Intelli-
gence), entre otras.

Análisis de debates contemporáneos en medios de 
comunicación y foros sobre los alcances, beneficios 
y riesgos de los sistemas de IA más avanzados, in-
cluyendo posibles escenarios de inteligencia artificial 
general (AGI).

Comparación técnica supervisada por colegas del 
estado del arte entre capacidades de sistemas simbó-
licos clásicos y modelos recientes de deep learning en 
áreas como percepción, reconocimiento de lenguaje 
natural y razonamiento complejo.

De este corpus de fuentes actualizadas se sintetizó 
la presente ponencia, contrastándolas contra el contex-
to histórico de los paradigmas previos de la IA.

3. Resultados y discusión 

Desde 1950, Turing ya había advertido la posibi-
lidad de que las máquinas pensaran (Turing, 1950). 
Esto permitió una gran revolución desde el punto de 
vista de la computación clásica, de lo que conocemos 
hoy como máquinas de Turing. Se puede decir que Tu-
ring es el eje central de lo que conocemos hoy como la 
computación clásica. Años después, en 1956, ya em-
pieza a aparecer el nombre de inteligencia artificial por 
Marvin Minsky, y, en fuentes como Minsky (1961) y 
Minsky & Papert (2017) pueden verse los inicios de las 
redes neuronales como un campo de conocimiento que 
amerita un tratamiento especial. Pero es en Rosenblatt 
(1958) quien introduce el concepto de perceptrón, el 
cual es una red neuronal sencilla con una única neu-
rona binaria en la capa de salida que puede entrenarse 
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para clasificar un conjunto de datos de entrada, lo 
cual puede considerarse como el precursor de las redes 
modernas. Esto decanta al estudio de las redes neu-
ronales en los años 80, en los cuales referencias como 
Rumelhart et al. (1986)basic mechanisms, and formal 
analyses involved in the development of parallel dis-
tributed processing (PDP son centrales en este paso. 
Asimismo, empiezan a surgir métodos de aprendizaje 
en referencias como Lee et al. (2023). Ya después de 
los 2000, inicia la revolución del aprendizaje profundo 
(Goodfellow et al., 2016), que viene siendo discutido 
desde las redes neuronales.

La revisión realizada permite identificar las si-
guientes transiciones fundamentales en la evolución 
epistemológica de la inteligencia artificial:

3.1 De sistemas simbólicos a conexionismo
•	 Los primeros sistemas se basaban en reglas lógi-

cas y representaciones explícitas de conocimiento. 
Tenían gran interpretabilidad, pero limitaciones 
en desempeño.

•	 El conexionismo con redes neuronales permitió 
el aprendizaje a partir de datos, con mejoras en 
percepción y reconocimiento de patrones.

3.2 De redes poco profundas a deep learning
•	 El aumento exponencial en capacidad computa-

cional y disponibilidad de datos masivos permitió 
entrenar modelos profundos de deep learning.

•	 Esto produjo un salto sin precedentes en la per-
formance de IA en visión, habla y procesamiento 
de lenguaje natural.

3.3 De sistemas centrados en reglas a centrados 
en datos

•	 Previamente el conocimiento se ingresaba de for-
ma manual, ahora predominan aproximaciones 
impulsadas por big data y aprendizaje automático.

3.4 Del enfoque simbólico al estadístico
•	 La IA contemporánea se fundamenta más en 

inferencia probabilística que en representacio-
nes formales.

Sin embargo, la opacidad del deep learning genera 
debates. ¿Estamos creando sistemas verdaderamente 
inteligentes o simplemente modelos predictivos muy 
precisos? No hay consenso sobre qué aproximación es 
más prometedora.

Las siguientes dos tablas intentan resumir este análisis:

Tabla 1. 
Enfoques y características de los paradigmas en la IA

Paradigma Enfoque Características

Sistemas simbólicos Basado en reglas lógicas y representación 
explícita del conocimiento. Alto nivel de interpretabilidad.

Conexionismo, RNA 
(redes neuronales artificiales)

Aprendizaje de patrones a partir 
de topología de red neuronal.

Adquiere conocimiento de los datos. 
Mejora en tareas de percepción 
y reconocimiento de patrones.

Aprendizaje profundo 
(deep learning)

Modelos profundos capaces de aprender 
jerarquías de características. Alto volumen 

de datos y computación.

Gran performance en visión artificial, 
procesamiento de lenguaje natural, 

reconocimiento de voz.
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Tabla 2. 
Ventajas y limitaciones de los paradigmas en la IA

Paradigma Ventajas Características

Sistemas simbólicos Permitía razonamiento causal y solución  
de problemas complejos.

Desempeño limitado. Dificultad  
para aprender de datos.

Conexionismo, RNA  
(redes neuronales artificiales)

No requiere representación manual  
de conocimiento. Flexibilidad.

Opacidad interna de las redes  
neuronales.

Aprendizaje profundo  
(deep learning)

Supera ampliamente capacidades humanas en 
tareas específicas.

Caja negra, sesgos posibles.  
Requiere grandes conjuntos  

de datos.

son muy importantes en la formación de líderes en la 
industria 5.0, dado que permite ese análisis conceptual 
necesario para entender cómo evolucionamos como 
sociedad de conocimiento.
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